
!કાર વણ'ન

સુપરવાઇઝ્ડ લ1ન2 ગ !શ#ક/માગ(દશ(કની મદદથી શીખવું

અનસુપરવાઇઝ્ડ લ1ન2 ગ બા2 માગ(દશ(ન 3વના 4-5નદ6!શત શીખવું

5રઇનફાેસ'મે9 લ1ન2 ગ ફીડબેક સાથે <યાસ અને ભૂલ Bારા શીખવું

લ:ણ ;ા<લટે5ટવ ડેટા ;ાે>9ટે5ટવ ડેટા

!કૃ@ત વણ(નાEક, કેટેગાે5રકલ સંGાEક, માપી શકાય તેવું

@વBલેષણ IJKગત અથ(ઘટન અાંકડાકીય 3વMલેષણ

ઉદાહરણાે રંગાે, નામા,ે OલP ગ ઊચંાઈ, વજન, ઉંમર

!@ત1નGધI શVાે, કેટેગરીઅાે સંGાઅાે, WાX

!Bન 1(અ) [3 માJ']  
Kુમન લ1ન2 ગને LાMાNયત કરા.ે Kુમન લ1ન2 ગના !કારાેની યાદી બનાવાે.

જવાબ:

2મુન લ5નY ગ અે <5Zયા છે જનેા Bારા માનવીઅાે અનુભવ, અ\ાસ અથવા સૂચનાઅા ેBારા નવા ]ાન, કાૈશ_ાે, વત(ન મેળવે છે અથવા 
હાલનાઅાેમાં ફેરફાર કરે છે.

Kુમન લ1ન2 ગના !કારાે:

મેમરી ટS ીક: "SUR - Supervised, Unsupervised, Reinforcement"

!Bન 1(બ) [4 માJ']  
;ા<લટે5ટવ ડેટા અને ;ાે>9ટે5ટવ ડેટા વTે તફાવત અાપાે.

જવાબ:

ટેબલ: ;ા<લટે5ટવ vs ;ાે>9ટે5ટવ ડેટા

મેમરી ટS ીક: "QUAN-Numbers, QUAL-Words"

!Bન 1(ક) [7 માJ']  
મશીન લ1ન2 ગના @વ@વધ !કારાેની સરખામણી કરા.ે

જવાબ:

ટેબલ: મશીન લ1ન2 ગના !કારાેની સરખામણી
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!કાર ટSે 1નW ગ ડેટા Xેય ઉદાહરણાે

સુપરવાઇઝ્ડ લેબb ડેટા પ5રણામાેની અાગાહી cા!સ5ફકેશન, 5રWેશન

અનસુપરવાઇઝ્ડ અનલેબb ડેટા પેટન( શાેધવા ce5રPગ, અેસાે!સઅેશન

5રઇનફાેસ'મે9 5રવાેડ(/પેનfી 5રવાેડ(  મેghમાઇઝ કરવા ગેkમP ગ, રાેબાે5ટh

અેYZકેશન વણ'ન

ઈમેઇલ \ામ 5ડટે]ન ઈમેઇલને lામ અથવા વૈધ તરીકે વગmકૃત કરે છે

ઇમેજ રેક^_શન ફાેટાેમાં અાેop્ેસ અાેળખે છે

રેકમે`ેશન aસbમ યુઝસ(ને <ાેડp્સ/કrેr સૂચવે છે

મે5ડકલ ડાય_ાેaસસ રાેગાેની શાેધમાં ડાૅpરાેની મદદ કરે છે

મુM તફાવતાે:

સુપરવાઇઝ્ડ: ટtે 5નP ગ માટે ઇનપુટ-અાઉટપુટ uેડીનાે ઉપયાેગ કરે છે

અનસુપરવાઇઝ્ડ: ડેટામાં છુપાયેલા પેટન( શાેધે છે

5રઇનફાેસ'મે9: પયા(વરણ સાથે 5Zયા<3ત5Zયા Bારા શીખે છે

મેમરી ટS ીક: "SUR-LAP: Supervised-Labeled, Unsupervised-Reveal, Reinforcement-Action"

!Bન 1(ક OR) [7 માJ']  
મશીન લ1ન2 ગ LાMાNયત કરા.ે મશીન લ1ન2 ગની કાેઈપણ ચાર અેYZકેશનન ેટંૂકમાં સમfવાે.

જવાબ:

મશીન લ5નY ગ અા5ટv 5ફ!શયલ ઇrેOલજwનાે ઉપ3વભાગ છે જ ેકxyુટરાેને lz <ાેWાkમP ગ 3વના ડેટામાંથી શીખવા અન ે5નણ(યાે લેવા સ#મ બનાવે 
છે.

ચાર અેYZકેશનાે:

મેમરી ટS ીક: "SIRM - Spam, Image, Recommendation, Medical"

!Bન 2(અ) [3 માJ']  
નીચેના ઉદાહરણાેનાે યાેgય ડેટા !કાર જણાવાે.

જવાબ:

ડેટા !કાર વગhકરણ:
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ઉદાહરણ ડેટા !કાર

@વiાથhઅાેની રાkS ીયતા કેટેગાે5રકલ (નાેkમનલ)

@વiાથhઅાેની aશ:ણ lm@ત કેટેગાે5રકલ (અાે5ડv નલ)

@વiાથhઅાેની ઊચંાઈ {ુમે5રકલ (ક|r{ુઅસ)

bેપ હેતુ

ડેટા oી1નW ગ ભૂલાે અને અસંગતતાઅા ેદૂર કરવી

ડેટા ઇ9ીpેશન બહુ3વધ }ાેતાેમાંથી ડેટાને uેડવાે

ડેટા ટS ાqફાેમrશન ડેટાને યાે~ય ફાેમ6ટમા ંબદલવાે

ડેટા 5રડ]ન મા5હતી uળવીને ડેટાનું કદ ઘટાડવું

મૂળ 
ડેટાસેટ

K ફાેbમાં 3વભા�જત 
કરાે

K-1 ફાેb ટtે 5નP ગ માટે 
વાપરાે

1 ફાેb ટે�eP ગ માટે 
વાપરાે

K વખત પુનરાવત(ન કરાે પ5રણામાેની સરેરાશ કાઢાે

મેમરી ટS ીક: "NCN - Nominal, Categorical, Numerical"

!Bન 2(બ) [4 માJ']  
ડેટા !ી-!ાેસેaસW ગ ટંૂકમાં સમfવા.ે

જવાબ:

ડેટા <ી-<ાેસે!સP ગ અે મશીન લ5નY ગ અ�ાે5રધમ માટે કાચા ડેટાને તૈયાર કરવાની તકનીક છે.

મુM bેsસ:

મેમરી ટS ીક: "CITR - Clean, Integrate, Transform, Reduce"

!Bન 2(ક) [7 માJ']  
K-ફાેt uાેસ વે<લડેશન @વગતવાર સમfવાે.

જવાબ:

K-ફાેb Zાેસ વેOલડેશન અે ડેટાને K સમાન ભાગાેમાં 3વભા�જત કરીને માેડેલ પરફાેમ(w મૂ_ાંકનની તકનીક છે.

!5uયા:

 

bેsસ:

@વભાજન: ડેટાસેટને K સમાન ભાગાેમાં વહ�ચાે

ટSે 1નW ગ: K-1 ફાેbનાે ઉપયાેગ ટtે 5નP ગ માટે કરાે

ટેb: બાકીના ફાેbનાે ઉપયાેગ વેOલડેશન માટે કરાે

પુનરાવત'ન: K વખત <5Zયા કરાે
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શw LાMા

Mean ડેટાસેટમાં બધી વે_ુઝની સરેરાશ

Outliers અ{ ડેટા પાેઇr્સથી ના�ધપા� રીતે અલગ ડેટા પાેઇr્સ

Interquartile Range 75મા અને 25મા પસ6rાઇલ વ�ેનાે તફાવત

  અાગાહી  

વાxત@વક પાેyઝ5ટવ નેગે5ટવ

પાેyઝ5ટવ True Positive (TP) False Negative (FN)

નેગે5ટવ False Positive (FP) True Negative (TN)

સરેરાશ: સરેરાશ પરફાેમ(w કાઢાે

ફાયદા:

અાેવર5ફ5ટPગ ઘટાડે છે

મયા(5દત ડેટાનાે બહેતર ઉપયાેગ

વધુ 3વ�સનીય પરફાેમ(w અંદાજ

મેમરી ટS ીક: "DTRA - Divide, Train, Repeat, Average"

!Bન 2(અ OR) [3 માJ']  
નીચેના શwાે LાMાNયત કરા:ે i) Mean, ii) Outliers, iii) Interquartile range

જવાબ:

અાંકડાકીય શwાે:

મેમરી ટS ીક: "MOI - Mean, Outliers, Interquartile"

!Bન 2(બ OR) [4 માJ']  
કz{ુશન મે5ટSJની રચના સમfવાે.

જવાબ:

કz{ુશન મે5ટSJ bS|ર:

ઘટકાે:

TP: સાચી રીતે અાગાહી કરેલા પાે!ઝ5ટવ કેસાે

TN: સાચી રીતે અાગાહી કરેલા નેગે5ટવ કેસાે

FP: ખાેટી રીતે પાે!ઝ5ટવ તરીકે અાગાહી કરેલા

FN: ખાેટી રીતે નેગે5ટવ તરીકે અાગાહી કરેલા
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મેથડ વણ'ન

5ફ~ર મેથડ્સ ફીચસ( રે� કરવા અાંકડાકીય માપદંડાેનાે ઉપયાેગ

રેપર મેથડ્સ ફીચર સબસેટ્સ મૂ_ાંકન માટે ML અ�ાે5રધમનાે ઉપયાેગ

અે�ેડેડ મેથડ્સ માેડેલ ટtે 5નP ગ દરkમયાન ફીચર !સલે�ન

લ:ણ !ે5ડ��વ માેડેલ ડી��N�વ માેડેલ

હેતુ ભા3વ પ5રણામાેની અાગાહી વત(માન પેટન( સમજવા

અાઉટપુટ અાગાહીઅાે/વગmકરણ અંત�(Oz/સારાંશ

ઉદાહરણાે 5રWેશન, cા!સ5ફકેશન ce5રPગ, અેસાે!સઅેશન ��

મેમરી ટS ીક: "TTFF - True True, False False"

!Bન 2(ક OR) [7 માJ']  
ફીચર સબસેટની પસંદગી પર ટંૂકી ના�ધ લખાે.

જવાબ:

ફીચર સબસેટ !સલે�ન અે મૂળ ફીચર સેટમાંથી સંબં�ધત ફીચસ( પસંદ કરવાની <5Zયા છે.

મેથડ્સ:

ફાયદા:

ઘટાડેલી જ5ટલતા: અાેછા ફીચસ(, સરળ માેડે�

સુધારેલ પરફાેમ'q: નાેઇઝ અને અ<�તુત ફીચસ( દૂર કરે છે

ઝડપી ટSે 1નW ગ: અાેછાે કxyુટેશનલ અાેવરહેડ

લાેક�!ય તકનીકાે:

Chi-square ટેe

Recursive Feature Elimination

LASSO રે~યુલરાઇઝેશન

મેમરી ટS ીક: "FWE - Filter, Wrapper, Embedded"

!Bન 3(અ) [3 માJ']  
!ે5ડ��વ માેડેલ અને ડી��N�વ માેડેલ વTેનાે તફાવત અાપાે.

જવાબ:

માેડેલ !કાર સરખામણી:

મેમરી ટS ીક: "PF-DC: Predictive-Future, Descriptive-Current"

!Bન 3(બ) [4 માJ']
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પાસું oાaસ5ફકેશન 5રpેશન

અાઉટપુટ 5ડ�ીટ કેટેગરીઅાે ક|r{ુઅસ વે_ુઝ

Xેય cાસ લેબ�ની અાગાહી {ુમે5રકલ વે_ુઝની અાગાહી

ઉદાહરણાે lામ 5ડટે�ન, ઇમેજ રેક��શન 5કP મત અાગાહી, તાપમાન

મૂ�ાંકન Accuracy, precision, recall MSE, RMSE, R-squared

ડેટા 
કલે�ન

ડેટા <ી<ાેસે!સP ગ ફીચર 
!સલે�ન

ટtેન-ટેe 
િ��ટ

માેડેલ 
ટtે 5નP ગ

માેડેલ મૂ_ાંકન માેડેલ 5ડ�ાેયમેr

!Bન 3(બ) [4 માJ']  
oાaસ5ફકેશન અને 5રpેશન વTેના તફાવતની ચચા' કરાે.

જવાબ:

oાaસ5ફકેશન vs 5રpેશન:

મેમરી ટS ીક: "CCNM - Classification-Categories, Regression-Numbers"

!Bન 3(ક) [7 માJ']  
oાaસ5ફકેશનને LાMાNયત કરા.ે oાaસ5ફકેશન લ1ન2 ગના bેપને @વગતાેમાં સમfવાે.

જવાબ:

cા!સ5ફકેશન અે સુપરવાઇઝ્ડ લ5નY ગ તકનીક છે જ ેઇનપુટ ડેટા માટે 5ડ�ીટ cાસ લેબ�ની અાગાહી કરે છે.

oાaસ5ફકેશન લ1ન2 ગ bેsસ:

 

@વગતવાર bેsસ:

ડેટા કલે]ન: લેબb ટtે 5નP ગ ડેટા અેક� કરવાે

!ી!ાેસેaસW ગ: ડેટાને સાફ કરવાે અને તૈયાર કરવાે

ફીચર aસલે]ન: સંબં�ધત લ#ણાે પસંદ કરવા

ડેટા િxZટ: ટtે 5નP ગ અને ટે�eP ગ સેટમાં 3વભાજન

ટSે 1નW ગ: ટtે 5નP ગ ડેટાનાે ઉપયાેગ કરીને માેડેલ બનાવવું

મૂ�ાંકન: માેડેલ પરફાેમ(w ચકાસવી

5ડZાેયમે9: અાગાહીઅાે માટે માેડેલના ેઉપયાેગ

મેમરી ટS ીક: "DCFSTED - Data, Clean, Features, Split, Train, Evaluate, Deploy"

!Bન 3(અ OR) [3 માJ']  
બેyગW ગ અને બૂ�bW ગ વTેનાે તફાવત અાપા.ે

જવાબ:
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લ:ણ બેyગW ગ બૂ�bW ગ

સે�<લW ગ બૂટetેપ સે�OલP ગ Zમાનુગત વેઇટેડ સે�OલP ગ

ટSે 1નW ગ પેરેલલ ટtે 5નP ગ Zમાનુગત ટtે 5નP ગ

ફાેકસ વે5રયw ઘટાડવું બાયસ ઘટાડવું

!કાર oાસાે ઉપયાેગ

બાઇનરી 2 cાસાે હા/ના, પાસ/ફેઇલ

મ>~નાે@મયલ 3+ cાસાે (અIવ��ત) રંગ વગmકરણ

અાે5ડ� નલ 3+ cાસાે (Zમાં5કત) રે5ટPગ �ેલ

બેyગW ગ vs બૂ�bW ગ:

મેમરી ટS ીક: "BPV-BSB: Bagging-Parallel-Variance, Boosting-Sequential-Bias"

!Bન 3(બ OR) [4 માJ']  
લાેGજ�bક 5રpેશનના @વ@વધ !કારાે સં�:�માં સમfવા.ે

જવાબ:

લાેGજ�bક 5રpેશનના !કારાે:

મેમરી ટS ીક: "BMO - Binary, Multinomial, Ordinal"

!Bન 3(ક OR) [7 માJ']  
k-NN અ�ાે5રધમ લખાે અને તેના ઉપયાેગ બતાવાે.

જવાબ:

K-5નયરેe નેઇબસ( (k-NN) અે લેઝી લ5નY ગ અ�ાે5રધમ છે જ ેk ન�કના પડાેશીઅાેના બહુમતી cાસના અાધારે ડેટા પાેઇr્સને વગmકૃત કરે 
છે.

અ�ાે5રધમ:

અંતર ગણતરી:

યુ�o5ડયન 5ડbq: √[(x₁-x₂)² + (y₁-y₂)²]

1. k ની વે_ ુપસંદ કરાે
2. બધા ટtે 5નP ગ પાેઇr્સ સાથે અંતર કાઢાે
3. k ન�કના પડાેશીઅાે પસંદ કરાે
4. cા!સ5ફકેશન માટે: બહુમતી મત
   5રWેશન માટે: k પડાેશીઅાેની સરેરાશ
5. ટેe પાેઇrને cાસ/વે_ુ અસાઇન કરાે
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અેYZકેશન ડાેમેન

ટે� oાaસ5ફકેશન ડાે�ુમેr કેટેગાેરાઇઝેશન

ઇમેજ રેક^_શન ફેસ 5ડટે�ન

બાયાેઇ�ાેમr5ટJ �ન cા!સ5ફકેશન

અેYZકેશનાે:

રેકમે`ેશન aસb�: સમાન યુઝર <ાધા{ાે

ઇમેજ રેક^_શન: પેટન( મે�ચP ગ

મે5ડકલ ડાય_ાેaસસ: લ#ણાેની સમાનતા

ફાયદા:

અમલમાં મૂકવામાં સરળ

ટtે 5નP ગની જ�ર નથી

નાના ડેટાસેટ સાથે સારંુ કામ કરે છે

મેમરી ટS ીક: "CDSA - Choose, Distance, Select, Assign"

!Bન 4(અ) [3 માJ']  
સપાેટ'  વે�ર મશીનની અેYZકેશનાેની યાદી બનાવાે.

જવાબ:

SVM અેYZકેશનાે:

મેમરી ટS ીક: "TIB - Text, Image, Bio"

!Bન 4(બ) [4 માJ']  
k-means અ�ાે5રધમ માટે �ુડા ેકાેડ બનાવા.ે

જવાબ:

K-means �ુડાે કાેડ:

મેમરી ટS ીક: "IAUC - Initialize, Assign, Update, Check"

BEGIN K-means
1. k ceર સેrtાેઇડ્સન ેરે�મલી ઇ5ન!શયલાઇઝ કરાે
2. REPEAT
   a. દરેક પાેઇrને ન�કના સેrtાેઇડન ેઅસાઇન કરાે
   b. અસાઇન કરેલા પાેઇr્સના મીન તરીકે સેrtાેઇડ્સ અપડેટ કરાે
   c. ટાેટલ 3વOથન-ceર સમ અાેફ �ેસ( કાઢાે
3. UNTIL ક�વજ(w અથવા મેh અાવત(ન
4. RETURN ફાઇનલ ceસ( અને સેrtાેઇડ્સ
END
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અેYZકેશન વણ'ન ઉદાહરણ

કbમર સેgમે9ેશન વત(ન <માણે Wાહકાેનું WુkપP ગ માક6 ટ 5રસચ(

અેનાેમેલી 5ડટે]ન અસામા{ પેટન( અાેળખવા �ાેડ 5ડટે�ન

ડેટા ક�ેશન ડાયમે�નાOલટી ઘટાડવી ઇમેજ ક�ેશન

અેસાેaસઅેશન �� અાઇટમ સંબંધાે શાેધવા માક6 ટ બા�ેટ 3વMલેષણ

અેYZકેશન હેતુ

bાેક !ાઇસ !ે5ડ]ન ફાઇના��યલ ફાેરકા�eP ગ

સે� ફાેરકા�bW ગ |બઝનેસ �ા5નP ગ

મે5ડકલ ડાય_ાેaસસ 5ર� અેસેસમેr

!Bન 4(ક) [7 માJ']  
અનસુપરવાઇઝ્ડ લ1ન2 ગની અેYZકેશનાે લખા ેઅને સમfવાે.

જવાબ:

અનસુપરવાઇઝ્ડ લ5નY ગ લેબb ઉદાહરણા ે3વના ડેટામાં છુપાયેલા પેટન( શાેધ ેછે.

મુM અેYZકેશનાે:

ob5રWગ અેYZકેશના:ે

માકr ટ 5રસચ': કeમર WુkપP ગ

સાેaશયલ નેટવક'  @વBલેષણ: ક ુ5નટી 5ડટે�ન

�ન સી;ે^qW ગ: બાયાેલાે�જકલ cા!સ5ફકેશન

ડાયમે�ના<લટી 5રડ]ન:

@વઝ્યુઅલાઇઝેશન: હાઇ-ડાયમે�નલ ડેટા �ાે5ટPગ

ફીચર અે�Sે]ન: નાેઇઝ 5રડ�ન

મેમરી ટS ીક: "CADA - Customer, Anomaly, Data, Association"

!Bન 4(અ OR) [3 માJ']  
5રpેશનની અેYZકેશનાેની યાદી બનાવાે.

જવાબ:

5રpેશન અેYZકેશનાે:

મેમરી ટS ીક: "SSM - Stock, Sales, Medical"

!Bન 4(બ OR) [4 માJ']
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શw LાMા ફાે�ુ'લા

Support ડેટાબેઝમાં અાઇટમસેટની અાવત(ન Support(A) = |A| / |D|

Confidence �લની શરતી સંભાવના Confidence(A→B) = Support(A∪B) / Support(A)

હા

ના�ી¡r 1-અાઇટમસેટ્સ શાેધાે
કે¢�ડેટ 2-અાઇટમસેટ્સ જનરેટ 

કરાે

અેk<અાેરી <ાેપટm વાપરીને <ૂન કરાે ડેટાબેઝમાં સપાેટ(  કાઉr 
કરાે

�ી¡r k-અાઇટમસેટ્સ શાેધાે

વધુ કે¢�ડેટ્સ? �� જનરેટ 
કરાે

!Bન 4(બ OR) [4 માJ']
 નીચેના શwાે LાMાNયત કરા:ે i) Support ii) Confidence

જવાબ:

અેસાેaસઅેશન �લ શwાે:

ઉદાહરણ:

uે 30% ટt ા£ે�નમાં ¤ેડ અન ેદૂધ હાેય: Support = 0.3

uે 80% ¤ેડ ખરીદનારાઅા ેદૂધ પણ ખરીદે: Confidence = 0.8

મેમરી ટS ીક: "SF-CP: Support-Frequency, Confidence-Probability"

!Bન 4(ક OR) [7 માJ']  
apriori algorithm ને @વગતવાર સમfવાે.

જવાબ:

Apriori અ�ાે5રધમ અેk<અાેરી <ાેપટmનાે ઉપયાેગ કરીને ટt ા£ે�નલ ડેટામાં �ી¡r અાઇટમસેટ્સ શાેધે છે.

અ�ાે5રધમ bેsસ:

 

અે�!અાેરી !ાેપટh:

uે અાઇટમસેટ �ી¡r છે, તાે તેના બધા સબસેટ્સ �ી¡r છે

uે અાઇટમસેટ ઇન�ી¡r છે, તાે તેના બધા સુપરસેટ્સ ઇન�ી¡r છે

bેsસ:

1. ડેટાબેઝ �ેન: 1-અાઇટમ સપાેટ(  કાઉr કરાે

2. કે�`ડેટ્સ જનરેટ: �ી¡r k-અાઇટમસેટ્સમાંથી k+1 અાઇટમસેટ્સ બનાવાે

3. !ૂન: ઇન�ી¡r સબસેટ્સ સાથેના કે¢�ડેટ્સ દૂર કરાે

4. સપાેટ'  કાઉ9: કે¢�ડેટ �ી¡wી માટે ડેટાબેઝ �ેન કરાે

5. પુનરાવત'ન: નવા �ી¡r અાઇટમસેટ્સ ન મળે ¥ાં સુધી

અેYZકેશનાે:

માક6 ટ બા�ેટ 3વMલેષણ

વેબ યુઝેજ પેટન(
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ફીચર વણ'ન

મ>~પલ Zાેટ ટાઇsસ લાઇન, બાર, �ેટર, 5હeાેWામ

કbમાઇઝેશન કલસ(, eાઇ�, લેબ�

અેJપાેટ'  અાે�q PNG, PDF, SVG ફાેમ6ટ્સ

<ાેટીન સી¡w

મેમરી ટS ીક: "SGPCR - Scan, Generate, Prune, Count, Repeat"

!Bન 5(અ) [3 માJ']  
matplotlib ના મુM ફીચસ'ની યાદી બનાવાે.

જવાબ:

Matplotlib ફીચસ':

મેમરી ટS ીક: "MCE - Multiple, Customization, Export"

!Bન 5(બ) [4 માJ']  
Numpy ના !ાેpામમાં iris ડેટાસેટ કેવી રીત ેલાેડ કરવાે? સમfવાે.

જવાબ:

NumPy માં Iris ડેટાસેટ લાેડ કરવું:

bેsસ:

Import: જ�રી લાઇ¤ેરીઅાે import કરાે

Load: sklearn ના load_iris() ફં�નનાે ઉપયાેગ કરાે

Extract: ફીચસ( અને ટાગ6ટ અેરે મેળવાે

Access: .data અને .target અે5ટt¦ુટ્સનાે ઉપયાેગ કરાે

મેમરી ટS ીક: "ILEA - Import, Load, Extract, Access"

!Bન 5(ક) [7 માJ']  
Pandas ની @વશેષતાઅાે અને અેYZકેશના ેસમfવા.ે

import numpy as np
from sklearn.datasets import load_iris

# iris ડેટાસેટ લાેડ કરાે
iris = load_iris()
data = iris.data    # ફીચસ(
target = iris.target # લેબ�
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ફીચર વણ'ન

DataFrame 2D લેબb ડેટા et§ર

Series 1D લેબb અેરે

Data I/O 3વ3વધ ફાઇલ ફાેમ6ટ્સ વાંચવા/લખવા

Data Cleaning kમ!સP ગ વે_ુઝ હે�લ કરવા

Grouping Wુપ અને અેWીગેટ અાેપરેશw

અેYZકેશન ઉપયાેગ

ડેટા અેના<લaસસ અાંકડાકીય 3વMલેષણ

ડેટા oી1નW ગ ML માટે <ી<ાેસે!સP ગ

ફાઇના��યલ અેના<લaસસ eાેક માક6 ટ ડેટા

વેબ �ે1પW ગ HTML ટેબ� પાસ( કરવા

જવાબ:

Pandas અ ેPython માટે શJKશાળી ડેટા મે5નyુલેશન અને 3વMલેષણ લાઇ¤ેરી છે.

મુM ફીચસ':

અેYZકેશનાે:

સામા� અાેપરેશq:

ડેટા વાંચવાે: pd.read_csv(), pd.read_excel()

5ફ~5રWગ: df[df['column'] > value]

pુ1પW ગ: df.groupby('column').mean()

મેમરી ટS ીક: "DSDCG - DataFrame, Series, Data I/O, Cleaning, Grouping"

!Bન 5(અ OR) [3 માJ']  
matplotlib ની અેYZકેશનાેની યાદી બનાવા.ે

જવાબ:

Matplotlib અેYZકેશનાે:
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અેYZકેશન હેતુ

સાય>95ફક @વઝ્યુઅલાઇઝેશન 5રસચ( ડેટા �ાે5ટPગ

�બઝનેસ અેના<લ5ટJ ડેશબાેડ(  બનાવવું

અે ુકેશનલ ક9ે9 !શ#ણ સામWી

મેમરી ટS ીક: "SBE - Scientific, Business, Educational"

!Bન 5(બ OR) [4 માJ']  
Pandas માં csv ફાઇલ ઇ�ાેટ'  કરવાના bેsસ લખાે અન ેસમfવાે.

જવાબ:

Pandas માં CSV ઇ�ાેટ'  કરવાના bેsસ:

!5uયા:

Import: pandas લાઇ¤ેરી import કરાે

Read: pd.read_csv() ફં�નનાે ઉપયાેગ કરાે

Specify: ફાઇલ પાથ અને પેરામીટસ( ઉમેરાે

Store: DataFrame વે5રઅેબલમાં અસાઇન કરાે

મેમરી ટS ીક: "IRSS - Import, Read, Specify, Store"

!Bન 5(ક OR) [7 માJ']  
Scikit-Learn ની @વશેષતાઅા ેઅને અેYZકેશનાે સમfવાે.

જવાબ:

Scikit-Learn અે Python માટે Iાપક મશીન લ5નY ગ લાઇ¤ેરી છે.

મુM ફીચસ':

import pandas as pd

# eેપ 1: pandas લાઇ¤ેરી import કરાે
# eેપ 2: read_csv() ફં�નનાે ઉપયાેગ કરાે
df = pd.read_csv('filename.csv')

# વૈક¨©ક પેરામીટસ(
df = pd.read_csv('file.csv', 
                 header=0,     # <થમ પંJK હેડર તરીકે
                 sep=',',      # કાેમા સેપરેટર
                 index_col=0)  # <થમ કાૅલમ ઇ�ેh તરીકે
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ફીચર વણ'ન

અ�ાે5રધ� cા!સ5ફકેશન, 5રWેશન, ce5રPગ

!ી!ાેસેaસW ગ ડેટા �ેOલP ગ અને ટt ાwફાેમ6શન

માેડેલ aસલે]ન Zાેસ-વેOલડેશન અને �Wડ સચ(

મે5ટSJ પરફાેમ(w મૂ_ાંકન ટૂ�

ડાેમેન ઉપયાેગ

હે¡કેર રાેગ અાગાહી

ફાઇનાq Zે5ડટ �ાે5રPગ

માકr 5ટW ગ કeમર સે~મેrેશન

ટેકનાેલાે� રેકમે�ેશન !સeª

અેYZકેશનાે:

અ�ાે5રધમ કેટેગરીઅા:ે

સુપરવાઇઝ્ડ: SVM, Random Forest, Linear Regression

અનસુપરવાઇઝ્ડ: K-means, DBSCAN, PCA

અેqે�લ: Bagging, Boosting

વક'¢લાે:

1. ડેટા તૈયારી: <ી<ાેસે!સP ગ

2. માેડેલ aસલે]ન: અ�ાે5રધમ પસંદ કરાે

3. ટSે 1નW ગ: ડેટા પર માેડેલ 5ફટ કરાે

4. મૂ�ાંકન: પરફાેમ(w અાકારાે

5. અાગાહી: ફાેરકાe બનાવાે

મેમરી ટS ીક: "APME - Algorithms, Preprocessing, Metrics, Evaluation"
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